V dnesnej dobe, ked' firmy nasadzuju velké jazykové modely (LLM) do produkcéného prostredia, Casto celime vyzve
zabezpedit' spravnost’ a stabilitu vystupu. Jednym z overenych postupov je opakovanie kritickych instrukcii nielen
na zaciatku promptu, ale aj na jeho konci. Tento clanok detailne vysvetli, preco je tento postup kltic¢ovy najma v
kontexte RAG (Retrieval-Augmented Generation) a fine-tuningu na doménovych datach, a ako prispieva k

prompt stabilite a znizeniu odbocenia modelu.

Co st Al halucinacie a pre¢o LLM halucinuji?

,Halucinacie” v kontexte velkych jazykovych modelov predstavuju generovanie informacii, ktoré nie su zalozené na
faktoch alebo realite. Al model vytvori obsah, ktory moze vyzerat velmi presvedcivo, ale je Uplne vymysleny alebo

nespravny.
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Zakladny princip vzniku halucinacii

LLM pracuju na zéklade pravdepodobnosti vyskytu slov alebo fraz v datach, na ktorych boli trénované. Model teda

predikuje najpravdepodobnejsi nasledujici token na zaklade kontextu a minulych dat:
* Pravdepodobnost verzus fakty: Model nerozumie faktom tak, ako clovek, ale ,hladne” vyhodnocuje
jazykové vzory a korelacie.

* Chybajica vnutorna validacia: LLM nemaju mechanizmus, ktory by im umoznoval overovat spravnost

vyrobeného obsahu.

* Bias a nedostatocné data: Ak model nemé dostatok alebo spravny datovy zaklad, vysledok méze byt

nepresny alebo zavadzajuci.

Kde je riziko halucinacii najvyssie?
Halucinacie mézu mat’ vazne dopady najma v oblastiach, kde presnost a pravdivost obsahu je kltcova:

1. Pravo: Nespravna interpretacia zakonov alebo pravnych precedensov moéze viest k pravnym chybam.

2. Medicina: Nepresné lekarske informacie mézu ohrozit’ zivoty pacientov.

3. Financie: Chybné financné Gdaje mozu sposobit’ strate majetku alebo nespravne investi¢né rozhodnutia.
4. Multi-step vyskum: Pri zloZitej vedeckej praci mdze mala chyba v ivode sposobit” dominovy efekt

nespravnych zaverov.

V tychto pripadoch je nutné implementovat mechanizmy, ktoré znizia pravdepodobnost  halucinacii a zvysia

spolahlivost” odpovedi.



RAG a kvalita knowledge base: ako pomaha znizit" halucinacie

Retrieval-Augmented Generation (RAG) je technika, ktora kombinuje generativhe schopnosti modelu s

externou databazou faktov, z ktorej pocas generovania cerpa relevantné informacie.

Co je RAG?

RAG dopifa invelity textovy prompt o dynamicky vyhladané dokumenty z knowledge base (KB), ¢o umoziuje

modelu nielen ,hadat” odpovede na zaklade vzorov, ale vychadzat z konkrétnych, overenych dat.

Vyhody RAG pri eliminacii halucinacii:
* Zvysenie factuality: Odpovede su spaté s realnymi dokumentami.
* Transparentnost: Je mozné zaznamenat, z ktorych zdrojov model Cerpal informacie.

* Moznost auditu: Systém umozni spatne overit spravnost vystupu proti KB.


https://www.invelity.com/blog/ako-znizit-halucinacie-ai/

Kvalita knowledge base a jej vplyv

Kvalita a aktualizovanost knowledge base priamo ovplyvnuju vyslednu vystupnu produktivitu RAG systémov:

* Preskolené alebo doménové KB znizuju riziko zastaranych ¢i nespravnych informacii.
e Striktna kontrola zdrojov a validacia dat je kriticka.

® Zabezpecenie jednoznacnosti informaécii v KB zabranuje rozptylu modelu do neurcitych odpovedi.

Fine-tuning na doménovych datach a jeho uloha v stabilite promptov

Dalsim krokom je fine-tuning modelu na obsahovo $pecializovanych datach danej domény. Fine-tuning umozfiuje

modelu lepsie rozumiet’ terminolégii, Strukture otdzok a ocakavanym odpovediam.

Vyhody fine-tuningu:
* Model je menej nachylny na generovanie nespravnych informacii mimo domény.

® Zvysuje sa konzistentnost’ a relevantnost’ vystupov.

* [ahsie sa implementuju pravidla a kritické inStrukcie priamo do modelu.

Limitacie:
® Fine-tuning nie je vSemocny — model stale pracuje s pravdepodobnostami.

* Preto je dolezité kombinovat ho s RAG a spravnym navrhom promptov.

Preco opakovat’ kritické instrukcie aj na konci promptu?

Princip opakovania kritickych instrukcii na konci promptu vychadza z pochopenia ako LLM pracuje — model
iterativne predikuje nasledujice slovd, pricom posledné zadané tokeny maju velmi silny vplyv na generovanie

odpovede.

Mini-checklist pre pochopenie:
1. Primarne instrukcie mozu byt ,prehliadnuté” pri dlhych promptoch, pretoze model ma omezenu kapacitu
spracovania kontextu (tzv. context window).
2. Kritické instrukcie na konci maju efekt ,zaverecnej pripomienky”, ktora tlaci model dodrzat zadané
pravidla.
3. Zvysenie prompt stability: Redundantné opakovanie znizuje riziko, ze model ,odboci” mimo pozadovanu

tému alebo Styl komunikacie.

Praktické dosledky a priklady:

Bez opakovania instrukcii S opakovanim instrukcii na konci Model vyneché alebo zjednodusi kritické pravidla (napr.
,neuvadzaj domnienky”) Model je neustale ,upozoriiovany” - vystup je presnejsi, bez halucinacii Vyssia frekvencia
generovania nespravnych alebo odmietavych odpovedi Zvysena spolahlivost’ a konzistencia odpovedi Vyssie riziko
robenia chyb pri multi-step vyskume alebo detailnych analyzach Zachovanie struktirovaného a overitelného

vystupu

Prompt best practices: ako spravne koncipovat a testovat’ prompt



¢ Budte konkrétni a jednoznacni: Neznasam slova ako ,nejako” ¢i ,asi” — prompt musi byt jasny a precizny.
* Opakovanie kltucovych instrukcii: Umiestte kritické poziadavky hned na zaciatok aj na koniec promptu.
* Pred implementaciou do produkcie: Vzdy sa spytajte: ,Kde je zdroj ddt a ako to otestujeme?”

* Implementujte monitoring: Nasadit' chatbot alebo RAG riesenie bez sledovania spravnosti vystupov

znamena hazardovat' s déveryhodnostou produktu.

Zaver

Opakovanie kritickych instrukcii na konci promptu je jednoducha, no mimoriadne efektivna taktika na zlepSenie
prompt stability a znizenie odboclenia modelu do halucinacii. Spolu s pouzitim RAG a fine-tuningu na
doménovych datach vytvara robustny ekosystém, ktory minimalizuje riziko chybnych alebo nepresnych
vystupov. Ak nasadzujete LLM v citlivych oblastiach ako pravo, medicina, ¢i financie, je tato technika nevyhnutnou

sUcastou best practices pre kazdého, kto chce garantovat’ vysokud kvalitu a déveryhodnost’ svojich Al rieseni.

Pamatajte vzdy na tri zakladné otazky: kde je zdroj, ako to otestujeme a ako budeme monitorovat vystupy?

Tieto otazky sluzia ako pevny zéklad pre kazdé Uspesné Al nasadenie.



